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EXTRACCION. PREPARACION Y
ALMACENAMIENTO DE LOS DATOS

CONTENIDOS MINIMOS

Captura de datos. Fuente de datos. Captura de datos en la Web. Almacenamiento en bases de datos
relacionales y no relacionales. Repositorios NoSQL. Depdsitos de datos. Limpieza de datos. Lagos de datos.

f‘

IDENTIFICACION Y
RECOLECCION DE
DATOS

Ingesta de datos. Tipos de datos
fuente. Extraccion de datos de la
Web (Web Scraping, Web Crawling).

ﬁm

PREPARACION DE
DATOS

Calidad de Datos. Limpieza de
Datos. Ruido y deteccion de
anomalias en los datos. El proceso

Patrones de ingesta de datos en el
\ contexto de Big Data. /

ETL y ELT. Integracién de los
\ datos.

ﬁm

ALMACENAMIENTO
DE DATOS

Tipos de almacenamiento.
ACID-CAP-BASE. NoSQL,
Distribuidas. Depositos de Datos vs

N

almacenamiento de grandes
volumenes de datos.

Lago de Datos. Conceptos del
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Como se construye un sistema?

quiénes van a usar mi sistema? cual
es el objetivo? qué debe hacer?

N

gué tecnologias soportan .
el desarrollo del sistema? Pasos de un desarrollo de software tradicional
‘l/ Anélisis & $ Disefio & ® Implementacion & $ Prueba
Tecno|og|’as y Herramientas de modelado, paradigmas como UML, Frameworks de implementacion, Disefio de testing funcional,
Patrones, Arquitecturas, Modelos de datos, actividades, etc. aplicacion, etc. de unidad, itengracion, etc.

herramientas

e Qué tipo de sistema voy a construir?
.



Tipos de Sistemas

e Podemos distinguir entre dos tipos fundamentales:
O : gestion de las transacciones diarias,
automatizacion de los procesos empresariales.

o Sistemas para la Toma de Decisiones: proporcionar una
vision amplia, integral y profunda de los datos de una
organizacion, de forma de tomar decisiones informadas.




Tipos de Sistemas

ESTRATEGIA & SISTEMAS PARA
u LA TOMA DE
DECISIONES
CONOCIMIENTO
2
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Soporte segun tipos de sistemas

OLTP (OnLine Transaction OLAP (OnLine Analytical
Processing): Procesamiento en Processing): Procesamiento
linea para el manejo en linea para la toma de
transaccional decisiones
. Nk s
ONIH Bk ~—AA—s
\s n=§5== N
bases de depésito: g lagos de
datos SQL de datos datos
bancos, aerolineas, informacién agregada,
universidades, gerencial, toma de desiciones

seguros, etc.
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Sistemas para la Toma de Decisiones

® Se deben seguir una serie de pasos para su construccion
® Al conjunto de estos pasos lo podemos llamar

PROCESO DE ANALISIS DE DATOS
/\

Basado en Hipotesis Exploratorio



PROCESO DE ANALISIS DE DATOS
de arriba a abajo

“" Problema del
Dominio

ARRIBA-ABAJO P
.‘aExpertos del

Dominio

Anélisis ¢qué hipotesis tengo? @
basado en & M Hipotesis
Hipétesis (o ax; I
- c Analista de Datos Verificaciéon de
inferencial) Hip6tesis

¢los datos las corroboran?

®

ACTIVIDADES DEL ANALISIS DE DATOS




PROCESO DE ANALISIS DE DATOS
de abajo a arriba

) ' ABAJO-ARRIBA
Expertos del .‘a

o Dominio
Analisis @ ¢qué dicen los datos?
Exploratorio de Estudio (@»
Datos (ED A) Exploratorio ‘
Resultados - N
Validacion

Analista de Datos

X =0

ACTIVIDADES DEL ANALISIS DE DATOS




PROCESO DE ANALISIS DE DATOS
Actividades

-
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PROCESO DE ANALISIS DE DATOS
Actividades
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PROCESO DE ANALISIS DE DATOS

Ingestion de Datos

Es el proceso de coleccionar datos de diferentes fuentes y

s

D s

Documentos Bases de
Datos

Proveedores
de datos
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colocarlos en un repositorio destino

- C:D[ Coleccién ]<::(> [ Preparacién]
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PROCESO DE ANALISIS DE DATOS
Ingestion de Datos

9 () e CoOmo deben ser identificados vy
— @ recolectados los datos?

web si *<:(>[ S } o Muchas fuentes de datos involucradas
P Ys o Diferentes formatos de datos

eeeeeeeeeeeeeeee
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Proveedores Co Yy ademas....

de datos




PROCESO DE ANALISIS DE DATOS
Ingestion de Datos

& (i)
® Queé aspectos debemos considerar? E i oy
o Evolucién de las fuentes R %

m Las fuentes de datos pueden
cambiar, por ejemplo las Web,
estructuras de las BDs, nuevas
fuentes a agregar.




PROCESO DE ANALISIS DE DATOS
Ingestion de Datos

& (i)
® Queé aspectos debemos considerar? E i oy
o Seguridad y Privacidad R %

m De donde obtengo los datos?

pueden los usuarios conocer esa
informacion?




PROCESO DE ANALISIS DE DATOS
Ingestion de Datos

a8 ()
® Queé aspectos debemos considerar? E i oy
o Periodicidad de recoleccion kL]

m Con qué frecuencia las fuentes deben Proveedores
ser recuperadas/coleccionadas? De qué
depende?

https://karichris.github.io/data-engineering/data-ingestion/

—,




PROCESO DE ANALISIS DE DATOS
Ingestion de Datos - Periodicidad

48 ()
® La periodicidad en que se necesitan los datos se 'E‘ -
enmarca en tres modos especificos: B Ei
o Por lotes (batch)
o Tiempo real (stream)

o Micro-lotes (micro-batch)




PROCESO DE ANALISIS DE DATOS
Ingestion de Datos - Lotes

45
Se coleccionan grandes volumenes de datos cada cierta % it
cantidad de tiempo como horas, dias, meses, etc. @ E'

No requieren una accion inmediata.

Los lotes pueden estar definidos por tamafio o por

tiempo.

Usos en Andlisis: Andlisis de datos historicos,

predicciones, optimizacion, clasificacion.




PROCESO DE ANALISIS DE DATOS
Ingestion de Datos - Tiempo real

48 ()
@ Se coleccionan los datos ni bien son ge%%r’a.d%}
(o casi) por las fuentes. .
® Requieren una accion inmediata.
® Complejidad en cuanto al envio de la informacién que se
genera (fallas de red, consistencia, envios duplicados).
® Usos en Andlisis: deteccion de fraudes, logistica (transporte),
alertas, etc.




PROCESO DE ANALISIS DE DATOS
Ingestion de Datos - Micro-Lotes

PELC

Se coleccionan lotes mas chicos y con mas E"—q&“
frecuencia. 22

Usos en Andlisis: comportamientos de usuarios,

mineria de la web, etc.




PROCESO DE ANALISIS DE DATOS
Ingestion de Datos

e Otros tipos de patrones para la coleccion de %ﬁ e oy
los datos son: h U

oooooooooooooooo

o Pull (extracciéon): el destino lee datos
directamente de las fuentes

o Push (insercién): las fuentes envian datos
al destino.




PROCESO DE ANALISIS DE DATOS

Ingestion de Datos - Push

® lLos datos se envian desde el origen (fuentes) al destino
(sistema) en cuanto estan disponibles.
e E| origen puede generar muchos/pocos datos en corto/largo

tiempo.
e Ventajas: Tiempo real ya que nuevos datos se envian al destino, eficiente cuando las
fuentes producen datos constantemente y seguridad ya que se hace en destino.

e Desventajas: Es dificil controlar como e ((i,,;eciben los
’
datos en cuanto a su frecuencia, tamano, etc. ==
' ’ g [ x
Y/ ensores =
@ »i >

Documentos Bases de
Datos

Proveedores 24
de datos



PROCESO DE ANALISIS DE DATOS
Ingestion de Datos - Pull

e E| destino envia una solicitud al origen y obtiene una respuesta

con o sin datos.
® Permite al consumidor obtener datos de forma controlada. El

consumidor puede retrasarse y recuperarse cuando lo desee.
e Ventajas: escalabilidad ya que se puede modificar segun se desee y a preferencia del

consumidor.
. . . . ;]I g’))
e Desventajas: No propicio para tlerlg ya que

la comunicacion es bidireccionHés - ﬁurld
esta en las fuentes Web e"sms - PUL

R U -

Bases de

D t
ocumentos Datos '
Prove_

de datos 25




PROCESO DE ANALISIS DE DATOS
Ingestion de Datos -Tipos de Datos

48 ()
[G@g Tk

LT 14
W/ Sensores

Web
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Documentos Bases de
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Proveedores de datos

DATOS ESTRUCTURADOS

—

:’ DATOS NO ESTRUCTURADOS |

DATOS SEMI-ESTRUCTURADOS ‘

S
Documentos Bases de
Datos

= (4)

§ It

planillas de célculo,
datos de BDs

texto, imagenes,
video, audio

mails, paginas
web, logss

= { v




PROCESO DE ANALISIS DE DATOS
Ingestién de Datos - Estructurados
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» DATOS ESTRUCTURADOS ‘




PROCESO DE ANALISIS DE DATOS
Ingestién de Datos - Estructurados
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DDDDD
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» DATOS ESTRUCTURADOS ‘

dataframes

28



PROCESO DE ANALISIS DE DATOS
A TRABAJAR!!




PROCESO DE ANALISIS DE DATOS
Ingestién de Datos -SemiEstructurados
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PROCESO DE ANALISIS DE DATOS
Ingestion de Datos - Busqueda Web

=
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o Sensores
Web
B Y
Documentos Bases de
Datos

Coleccion de datos desde la Web

® basados en tags de HTML, XML y contenido
® Recursos:

o web crawling

o web scraping




PROCESO DE ANALISIS DE DATOS
Ingestién de Datos -Bﬂsgueda Web

o Web crawling (o rastreadores Web) es el proceso de explorar

la Web (mediante programas automaticos) para recuperar
datos.

m Se navega las paginas usando los enlaces (hyperlinks) y
recuperando las paginas siguientes.

m Los datos coleccionados se utilizan para indexacion (de los
motores de busqueda) o procesamiento posterior.

48 ()
Sensores H

Web
B s
Datos
es




PROCESO DE ANALISIS DE DATOS
Ingestion de Datos -Busqueda Web
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PROCESO DE ANALISIS DE DATOS
Ingestién de Datos -Bﬂsgueda Web

o Web scraping (o raspado Web) se centra en extraer datos
especificos de los sitios y exportarlos para un
almacenamiento en formato XML, Excel, JSON o SQL. Su
automatizacion permite recopilar datos para la mineria.

eeeeeeeeeee



PROCESO DE ANALISIS DE DATOS
Ingestién de Datos -Bt’lsgueda Web

Listas IMDb
Las 250 mejores
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PROCESO DE ANALISIS DE DATOS
Ingestion de Datos -Biisqueda Web

Web crawling Web scraping
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PROCESO DE ANALISIS DE DATOS
A TRABAJAR!!




PROCESO DE ANALISIS DE DATOS
con gué seguimos?
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